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ABSTRAK
PENINGKATAN PERFORMA MODEL NEURAL NETWORK
MENGGUNAKAN OPTIMASI HYPERPARAMETER LONG SHORT
TERM MEMORY UNTUK DETEKSI BERITA PALSU
(2023:xvi + 77 halaman + 55 gambar + 12 tabel + 10 lampiran)

MUHAMMAD FADLI RAMADHAN

061940352343

JURUSAN TEKNIK ELEKTRO

PROGRAM STUDI SARJANA TERAPAN TEKNIK TELEKOMUNIKASI
POLITEKNIK NEGERI SRIWIJAYA

Sampai saat ini, telah ada diskusi tentang berita palsu. Tanpa disadari, orang
menyebarkan informasi palsu dan berpartisipasi di dalamnya. Ada beberapa metode
untuk menemukan berita palsu di media sosial untuk menghentikan penyebarannya,
dan jaringan saraf efektif. Penelitian sebelumnya mengidentifikasi berita palsu dari
berita nyata menggunakan pendekatan berbasis pembelajaran mendalam dan
jaringan saraf LSTM untuk membangun model yang diusulkan dengan akurasi
model 99,88%. Pada penelitian ini difokuskan untuk meningkatkan akurasi model
dari penelitian sebelumnya dengan menggunakan teknik tuning hyperparameter
pada model dengan arsitektur jaringan saraf Long Short-Term Memory (LSTM)
sehingga dapat mengoptimalkan model penelitian sebelumnya dan meningkatkan
akurasi model. model deteksi berita palsu. Pada teknik tuning hyperparameter
model ini, kami melakukan tiga jenis percobaan untuk mendapatkan
hyperparameter terbaik di setiap layer arsitektur model dan parameter model yang
kami usulkan, yaitu tuning hyperparameter pada layer LSTM, layer Dense, dan
Optimizer. Dari hasil percobaan kami, kami membangun model deteksi berita palsu
yang lebih akurat dari model penelitian sebelumnya, mencapai 99,97% pada model
yang kami usulkan.

Kata kunci: Deteksi berita palsu, Long Short Term Memory, Optimasi
hyperparameter, Peningkatan Performa, Model machine learning
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ABSTRACT
FAKE NEWS DETECTION MODELS PERFORMANCE
IMPROVEMENT  USING LONG SHORT-TERM MEMORY
HYPERPARAMETER OPTIMIZATION
(2023: xvi + 77 pages + 55 pictures + 12 tables + 10 appendixes)

MUHAMMAD FADLI RAMADHAN

061940352343

ELECTRICAL ENGINEERING DEPARTMENT

PROGRAM OF STUDY IN APPLIED GRADUATION OF THE
TELECOMMUNICATION ENGINEERING

STATE POLYTECHNIC OF SRIWIJAYA

Up until now, there have been discussions about fake news. Unknowingly, people
distribute false information and participate in it. There are several methods for
spotting fake news on social media to stop it from spreading, and neural networks
have been effective. Previous research identified fake news from real news using a
deep learning-based approach and LSTM neural network to build the proposed
model with a model accuracy of 99.88%. In this research, we focus on increasing
the accuracy of the model from previous research using the hyperparameter tuning
technique on models with Long Short-Term Memory (LSTM) neural network
architecture so that we can optimize the previous research model and improve the
accuracy of the fake news detection model. In this model hyperparameter tuning
technique, we conducted three types of experiments to get the best hyperparameters
in each layer of the model architecture and the model parameters that we proposed,
namely hyperparameter tuning on the LSTM layer, Dense layer, and Optimizer.
From the results of our experiments, we built a fake news detection model that is
more accurate than previous research models, reaching 99.97% in our proposed

model.

Keywords: Fake news detection, Long short-term memory, Hyperparameter

optimization, Performance Improvement, Machine learning models
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